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상상 속 농장과 축산테크 진짜 농장과 축산테크

MBN에 스마트해진 농장으로 소개된 당사 농장
(출처: MBN 유튜브)
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1. 축산업에서의 DA & AI 적용
: 문제 정의



1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론

①

마, 내가 보면 다 안다!
- 익명의 농장장

②

나 좀 돌봐줘😭
- 아기돼지

③

내가 필요할텐데…
- 사라지는 데이터

기술 적용 필요성 및 애로사항



① 사라지는 데이터를 잡아라 : 데이터 정의

Problem

• 농장에서 매일 다양한 정보가 생산되고 있지만, 어떤 정보를

어떤 목적으로 정보화 할 것인지 정의가 되지 않음

• 현재 상태를 객관적으로 판단할 수 있는 근거, 데이터 부재

Applying DA

• 농장에서 생산되는 각종 정보 중 어떤 것을 데이터화 할 것인지

정의, 어느 기술 모듈에 삽입하여, 어떤 서비스를 제공할 것인지

정의된 바에 따라 데이터 분석

무엇을 기록할지 정의
- 모듈별 데이터 정의

1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론

질병예찰용

생산성추적용

분뇨량예측용



② 전문가의 지식을 AI로 : 학습의 기준

Problem

• 몸 밖으로 드러난 건강정보가 농장장의 감에 의해 분석됨

• 순간 판단과 실행을 기록으로 남기지 않아, 상태 분석 불가

• 수의사가 진단할 기존 데이터 없음

마, 내가 보면
다 안다!

Applying AI

• 체중, 외형, 모색, 군집행동, 임상증상 등 농장장이 관찰하는

겉으로 드러나는 중요 지표(feature) 학습

• 관찰된 정보와 지금까지의 판단과 실행 기준 학습

• 농장장, 수의사 등 전문가의 의사결정 지원하는 AI

1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론

질병은 저에게
맡겨주세요!



③ AI알바봇 : 단순 관찰 작업은 AI에게

Problem

• 한 명의 관리자가 1,000마리 돼지를 동시에 관리하여, 단순히

관찰하기만 해도 조기에 발견할 수 있는 문제들도 놓침

Applying AI

• 농장에 CCTV 카메라 설치, AI 기술로 특정 이벤트 발견

• 어떤 이벤트를 발견할 것인가?

1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론

모든 가축을
24/7 밀착 관리

• 인력이 투입되기에는 노동강도가 높거나 단순작업 위주

• AI개발 R&D 소요 비용 대비 경제성/시장성 있는 기능



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계

가축 건강 향상

체외지표 대리 변수체내지표

• 생체정보
• 면역기능지표
• 바이러스항체가
• 염증수치 등

• 체중, 외형, 모질
• 임상증상
• 군집행동, 성격

• 농장 환경변수
• 사료 정보
• 진료 기록
• 도축/축산물품질

팜스플랜
케어

팜스플랜
라이브

팜스플랜
매니저&에코



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계

데이터
정의

데이터
수집

가축 헬스케어 팜스플랜 파이프라인

모델 개발
모델링 ▸추론결과

▸후처리



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
① Computer Vision 기술을 활용한 노동집약 프로세스 자동화

재고두수 체중측정
이상행동

패턴



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
① Computer Vision 기술을 활용한 노동집약 프로세스 자동화 : 재고두수

• 돼지농장 평균 규모 : 상시 사육두수 5,000두

• 사람의 노동력으로 카운트 불가

• 다양한 이유로 3% 오차 항시 발생 (비육돈 기준 6천만 원)



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
① Computer Vision 기술을 활용한 노동집약 프로세스 자동화 : 체중측정

• 한 마리 계측 약 5~7분 w/2명, 5,000두 계측 총 25,000분

• 사람의 노동력으로 체중 계측 불가

• 일당증체량(매일 살이 찌는 양) 측정은 건강상태 파악의 척도



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
① Computer Vision 기술을 활용한 노동집약 프로세스 자동화 : 이상행동패턴

• 1명이 동시 1,000두 관리 -> 모든 개체 24/7 관찰 불가

• 특정 이벤트를 빠르게 발견하는 것만으로도 이벤트 줄일 수

있음 (초기 임상증상 발견, 폐사체 발견, 화재사고 등)



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
② 수리통계 모델을 활용한 Bioinformatics : 면역 표준지표 개발

• 발병 전 평시 상태 건강데이터 전무 -> 발병 후 원인에 대한

분석 불가, 사전 예방 및 조기 발견에 대한 근거 없음

• 어떤 변수를 트래킹할 것인지에 대한 기준 없음



1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
③ NLP & 지식구조 기술을 활용한 산업 전문가 의사결정 지원

• 수의 전문가의 경험지식을 디지털화 하여 의사결정 지원필요

• 현장 이슈 발견 후 진단 및 치료의 적기를 놓치는 경우 존재함

• 산업 전문가 의사결정과정에 신뢰도 높은 데이터 제공지원



2. 디지털 헬스케어 플랫폼 기술:
AI & DA



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

Technical Goal
필요기술, 개발목표

Conditions
제약사항

Clearing the Hurdle
제약사항 제거하기



① Computer Vision : Technical Goal  

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

체중측정 이상행동재고두수



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

• 군사 사육, 표준화되지 않은 축사

• 조도의 변화 (밤이고, 낮이고)

• 비접촉 센서 사용

• 카메라 렌즈 이물질 (매우 자주) 발생

• 데이터 부족

(아무도 축산업에 관심 없어요😭)

• 후처리 분석의 어려움

• 정확도/속도 사이의 trade-off

① Computer Vision : Conditions

타 산업군 대비 축산 AI의 기술적 난이도를 높이는 요인



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

군사사육으로 인한 Occlusion

① Computer Vision : Clearing the Hurdle

(As-is) Multi-object Detection (To-be) 카메라 설치 방안 매뉴얼화
: 영상수집의 Consistency, Raw data 신뢰성 확보



(As-is) 축종별로 특징이 다양하여 단일 모델로 분석이 불가

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
① Computer Vision : Clearing the Hurdle

(To-be) 축종별 Detection 모델

• 닭 : Crowd Counting • 소 : Detection + Tracking

• 돼지 : Detection + Tracking

MAE : 54.96
(GT 약 1,500.00)

mAP@0.5:0.95

: 83.8%

mAP@0.5:0.95

: 94.0%

축종 별로 축사의 크기와 구조가 달라,

맞춤형 데이터 수집 · 분석 요구됨

농장마다 다 다른 축사 구조



(To-be) 오염 이슈 알림 서비스

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

카메라 오염 알림

① Computer Vision : Clearing the Hurdle

(As-is) 잦은 오염 -> Blurred data -> 성능저하

카메라 렌즈 오염도 수치화 분석 및 오염도 예측



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
① Computer Vision : Clearing the Hurdle

체중 추정 모델

(As-is) Bbox 모델 기반, 체중 추정

BBox만으로 체중 예측 → 

타 모델 대비 월등히 빠름. But, 가축의 실제 크기에 대한 보정이

정확하지 않아 다양한 자세에 대한 무게 예측이 불가함

(To-be) 
① Posture estimated info based, Bbox Model
② Segmentation Model

Mask mAP@0.5:0.95

: 88.3%

mPCK : 
95.1%



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

가축 모델 학습 및 분석에 대한 이슈
정확도및수행시간 -분석을위한모델의수가많아지거나

모델자체가무거울경우실제분석을위한비용이늘어남

모델 최적화모델 선정 및 변경

① AI: Computer Vision

초기엔 정확도 높이는 것을
최우선 목표로 진행하였고
정확도가 높아지면서 무거워진 모델에 대한
경량화를 진행하였음
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② 수리통계 모델을 활용한 면역표준지표 : Technical Goals

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

이 돼지의 현재 건강상태를
숫자로 표현하면?



• 건강상태를 표준화할 데이터 없음

(건강한 돼지의 백혈구 값?)

• 질병에 걸리지 않은 상태인 가축의

데이터 없음

• 건강상태를 지표화 하기위한

바이오마커 선행연구가 많지 않음

• 가축에서 혈액을 수집하는 것은

매우 어려움(닭은 부검해야😇)

인체의학 대비 축산수의학 DA 기술적 난이도를 높이는 요인

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
② 수리통계 모델을 활용한 면역표준지표 : Conditions

Human의학과 달리,



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
② 수리통계 모델을 활용한 면역표준지표 : Clearing the Hurdle

‘19 ‘20 ‘21 ‘22 ’23(E)

- 면역상태 추적 지표 선정
- 평시상태 데이터 수집 가이드라인 설정

(예: 채혈 일령, 주기, 돈방 위치 등)
- 데이터 수집, 수집, 수집

- 아직 데이터 절대량 부족
→ Pooling, Bootstrapping 등 작은
데이터셋 분석 위한 통계 방법론 도입

- 정상범위 도출 → 지표 개발
- 지표에 대한 검증 → Virus 항체가, 

Cortisol 지수 통한 검증

- 드디어 평시상태에서 사육구간별 데이터분석
가능한 수준의 데이터 축적🎉
(구간별 분석 시 통계적 유의수준)

- 그러나, 여전히 질병별로 나누어 분석하기에는
부족한 수준 → 질병 종류를 Pooling, 단일
질병에 대한 데이터를 Bootstrapping 하여 보완

- 드디어 질병별 사육구간별 데이터분석이
가능한 수준의 데이터 축적🎉🎉

- 정상범위 조정, Health Index 산식 고도화
- 평시 건강상태에 대한 지표개발로, CRO 등

다양한 Service Application 개발사와의
협업 시작!

- 그러나 여전히 근본적인 문제 : 
가축 혈액검체를 취득하는 것은 매우 어렵다!



② 수리통계 모델을 활용한 면역표준지표 : Clearing the Hurdle - 전염성 질병예찰 시스템

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과

Cost↓ about 50%  



• 질병 발병 후, 의심되는 질병이 맞는지 확인하는 형태의

건강관리 -> 예방X, 사후 의료비용 지출 큼, 국가적 손실

• 혈액을 통한 혈청 검사 위주의 검사만 진행됨

2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
② 수리통계 모델을 활용한 면역표준지표 : Clearing the Hurdle - 전염성 질병예찰 시스템



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
③ NLP & 지식구조 기반 전문가 의사결정 지원 : Technical Goal



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
③ NLP & 지식구조 기반 전문가 의사결정 지원 : Conditions

• 수의사 경험지식과 건강상태를

연결하는 사례 다수 존재

• 규격화된 품종으로 건강상태에 대한

연구논문 참조가능함

• 건강상태를 지표화 하기위한 다중

데이터를 한국축산데이터는

수집해오고 있었음

인체의학 대비 축산수의학 DA 기술 표준화 가능한 요인

Human의학과 달리,



2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
③ NLP & 지식구조 기반 전문가 의사결정 지원 : Clearing the Hurdle

• 오랜 임상 경험 수의사 통한 질병 별 경험지식 수집

• 질병에 대한 바이오데이터, 소견데이터 및 연관 다중데이터 매칭 & 분석

• 30여 개의 수의학 관련 저널로부터 약 5000개의 논문(서술적 지식) 수집

• 10개 Case 질병에 대한 학습지식 재현 정확도 = 96.46%

• 경험지식 추론하여 소견 생성 자동화 모듈 구현



2.2 AI기술 확장 가능성
원헬스를 위한 데이터플랫폼 확장 : We Solve …

팜스플랜 데이터 플랫폼

팜스플랜 (가축 Healthcare)

반려동물 정기건강검진

동물의약품 / 기능성사료 CRO

감염성 질병 방역 체계

인체의료 AI

이종장기 유관 연구

감염성 질병 방역 체계

육가공 / 커머스

배양육

기후중립 축산

저탄소

바이오가스 / 분뇨처리

Food AI



Q & A



Thank You


	슬라이드 1
	슬라이드 2: 연사소개
	슬라이드 3: CONTENTS
	슬라이드 4
	슬라이드 5
	슬라이드 6
	슬라이드 7: 1. 축산업에서의 DA & AI 적용  : 문제 정의
	슬라이드 8: 1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론
	슬라이드 9: 1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론
	슬라이드 10: 1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론
	슬라이드 11: 1.1 농장 디지털화를 위한 DA 방법론
	슬라이드 12: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 13: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 14: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 15: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 16: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 17: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 18: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 19: 1.2 디지털화를 위한 DA/AI기술 설계
	슬라이드 20: 2. 디지털 헬스케어 플랫폼 기술: AI & DA
	슬라이드 21: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 22: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 23: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 24: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 25: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 26: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 27: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 28: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 29: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 30: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 31: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 32: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 33: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 34: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 35: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 36: 2.1 적용 모델 적용 과정 및 성과
	슬라이드 37: 2.2 AI기술 확장 가능성
	슬라이드 38: Q & A
	슬라이드 39: Thank You

